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RESUMO

A crescente competitividade de mercado e a popularizagdo dos Sistemas de
Informacdo Geografica tém levado a uma necessidade de integracio de
dados e metodologias para geracdo de andlises espaciais robustas. Este
trabalho objetiva apresentar um estudo de caso que busca mapear regides
potenciais para a instalagcdo de varejos alimenticios no municipio de
Maring4-PR. A partir de um conjunto de dados viarios, locacionais e
sociodemograficos gratuitos, foi gerado um mapa sintese através do método
AHP em ambiente SIG, subsidiado por métodos de interpolacdo como
krigagem ordinaria e regressao polinomial. Em comparacéo com estudos de
carater qualitativo, o resultado da aplicagdo desta metodologia permitiu
uma integracio objetiva de diversas variaveis em um mapa sintese. O
potencial de instalagdo de varejos alimenticios se concentrou no centro da
cidade, outras duas manchas com alto potencial de instalagio foram
identificadas, uma no setor leste da cidade e a outra a noroeste. Ressalta-se
que o mapeamento de sintese apresenta a variacio espacial do potencial
para instalacdo de novos varejos alimenticios, sem a especificagdo de qual
tipo.

PALAVRAS-CHAVE: Geomarketing. Krigagem. AHP.

ABSTRACT

The crescent competition in the retail business and the popularization of
Geographic Information System has emerged the need for integration
between data and methodologies for making robust spatial analyses. The
present work aims to show a case study which persuades to map potential
areas for food retail establishment in the city of Maringa-PR. From a free
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available dataset that contains road lines, food retail location and
sociodemographic, it has been generated a synthetic map by using AHP
methodology in GIS software, based on interpolation methods like ordinary
kriging and polynomial regression. In comparison with qualitative studies,
the results of applying this methodology proved to be effective in allowing
the integration of several variables into a single synthesis map. The
potential areas for food retail establishment were concentrated in the center
of the town, two other areas that show high potential location for
installation, one in the eastern sector of the city and the other in the north-
west. The syntheses mapping presents the spatial variability for potential
areas for the installation of food retail, without specifying which type.

KEYWORDS: Geomarketing. Kriging. AHP
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1 Introducao

Em  decorréncia da  disponibilidade crescente de dados
sociodemograficos e de infraestrutura urbana, novas solucbes tém surgido
para o planejamento, tanto em ambito ptablico como privado. Do contexto de
popularizacdo dos Sistemas de Informacdo Geografica (SIGs) e da
possibilidade de espacializacao de dados surge o geomarketing, sendo o
intermédio entre a geografia e o marketing, e a partir disto, aplicagoes
relacionadas aos atributos espaciais dos agentes que constituem a relacao
comercial (ARANHA, 1996, GREGORI e LINK, 2006; FURLAN, 2011).

Apesar de Aranha (1996) alertar por futura maior aderéncia do
Geomarketing devido a limitada solucdao de problemas apresentada pelos
métodos tradicionais de marketing e Furlan (2011) constatar sua tendéncia
de novidade e inovacao, Serafim (2014) acusa a baixa quantidade de estudos
na area. Entretanto, como Gregori e Link (2006) e Felini (2017) relatam,
aplicacoes deste tipo de estudo por empresas sao realizadas em quantidade
substancial. Considerando também a cientifizagdo dos negdcios, a maior
competitividade no setor comercial e a seletividade dos consumidores em
relacdo ao produto e ao local de compra, torna-se fundamental para

sobrevivéncia dos comércios a ampliacdo do uso de dados, bem como o
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desenvolvimento de técnicas e analises integradas (GREGORI e LINK, 2006;
SERAFIM, 2014).

Dessa forma, destaca-se o recorrente uso de sistemas de informacao
para apoio a tomada de decisdo na area de marketing. A integracdo do
geomarketing a estes sistemas viabiliza uma série de aplicacoes, tais como:
analise de potencial de mercado, segmentacdo de mercado, localizacao de
clientes atuais e potenciais, auxilio no marketing-mix, analise demografica
em regides especificas, campanhas de marketing direto, localizacdo de
concorrentes e geradores de fluxos, entre outros (GREGORI e LINK, 2006;
MACHADO, FRANCISCO e RIBEIRO, 2006; SERAFIM, 2014).

Tendo como base tais potencialidades do geomarketing, este trabalho
teve como objetivo apresentar um estudo de caso relacionado a identificacido
de areas com potencial de instalacao de novos varejos alimenticios na cidade
de Maringa-PR. Procedimentos de interpolacdo de dados sociodemograficos
(IBGE, 2010) por krigagem e regressao polinomial, bem como de ponderacao
das variaveis — sociodemograficas e estruturais - por meio do Processo
Hierarquico Analitico (AHP) foram utilizados para compor o mapa sintese.

A escolha das variaveis sociodemograficas utilizadas neste trabalho sao
derivadas por um lado a partir de Felini (2017), que a através de analises de
correlacao linear verificou quais caracteristicas socioeconomicas da populacao
mais se relacionam a existéncia de varejos alimenticios no municipio de
Maringa-PR. Por outro lado, através de Moura (2006), que obteve resultados
por meio de entrevistas in loco, da segmentacao do perfil socioeconémico dos
consumidores dos diferentes tipos de varejo alimenticio. A metodologia é foi

desenvolvida a partir de Silva, Montanher e Silva (2018).

2 Area de estudo

O municipio de Maringa esta localizado no norte central paranaense
(Figura 1), e cujo planejamento foi elaborado pela Companhia Melhoramentos
Norte do Parana no final da década de 1940. Segundo o IBGE (2010), o Indice
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de Desenvolvimento Humano (IDHM) de Maringa em 2010 era de 0,808 —
superior ao IDHM do Brasil e do Parana. Segundo o mesmo instituto, a
populacao total era de 357.077 mil habitantes, em 2018 a populacao total foi
estimada em 417.010 mil habitantes.

O municipio é um importante polo de desenvolvimento das atividades
do setor téxtil, agroindustrial e comercial (RIPPEL e LIMA, 2009). Além de
ter sido considerado em 2017 e 2018 como o melhor municipio do Brasil,
dentre as 100 maiores cidade do pais, para se viver (MACROPLAN, 2018).

Foram utilizados os setores censitarios como unidade espacial de
analise devido a sua escala intra-urbana. A area urbana do municipio de
Maringa possui 541 setores censitarios (excluindo os distritos), em que alguns
poligonos que ndo contém dados (como areas verdes, por exemplo), foram
excluidos. Ao todo, 521 setores foram utilizados (Figura 1). A Figura 1
também apresenta os centroides dos setores censitarios, eles constituem

feicbes pontuais, as quais foram utilizadas nos procedimentos de interpolacéo.

Figura 1 — Localizacéo da area de estudo com detalhe para os setores censitarios que

cobrem a area urbana do municipio de Maringa e respectivos centroides
400000 408000

A

7413000

7406000

I Setores censitdrios
[ Municipio de Maringa
» Centroides (521)

Sistema de projegdo: UTM/22S
Datum: WGS84

Fonte: Elaborada pelos autores.
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3 Metodologia

A metodologia do presente trabalho foi divida em trés etapas: 1) pré-
processamento; i1) processamento; e iii) sintese (Figura 2). A primeira etapa
consistiu na coleta dos dados estruturais e sociodemograficos - também
denominados de categorias no decorrer do texto. A categoria estrutural
contempla os dados de localizacdo dos varejos alimenticios concorrentes e da
estrutura viaria hierarquizada do municipio. Como apresentado pela Figura
2, a categoria sociodemografico se refere as variaveis censitarias (IBGE,
2010): 1) total do rendimento nominal mensal dos domicilios particulares
permanentes (R); 11) moradores em domicilios particulares permanentes (M);
e 111) razao entre o total de mulheres e homens em domicilios particulares
permanentes (H).

O processamento configura a segunda etapa da metodologia. Como
apontado pela Figura 2, cada categoria (vias, concorréncia e sociodemografia)
foi subdividida em trés variaveis: vias (primdarias, secundarias e terciarias),
concorréncia (hipermercados, supermercados e minimercados) e
sociodemografia (R, M e H). Ainda nesta etapa, os enderecos dos concorrentes
foram geocodificados e todas as variaveis foram transformadas em arquivos
matriciais (do inglés raster). Para as variaveis da categoria estrutural
(concorrentes e vias) a transformacao ocorreu através da geracao de raster de
distancia entre as variaveis de uma mesma categoria. As variaveis da
categoria sociodemografica foram transformadas através de técnicas de
Iinterpolacao.

Como cada categoria e cada variavel apresentam importancias
diferentes para a composi¢cao do mapa sintese, o método AHP foi utilizado
para defini¢cdo desses pesos em dois momentos: 1) etapa de processamento —
cruzamento entre as variaveis intracategoricas; e 11) etapa de sintese —
ponderacao intercategoéricas (Figura 2). Este procedimento permitiu que a
ponderacao das variaveis fosse realizada tendo como base a revisdo

bibliografica.
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Na etapa de processamento foi aplicado o método AHP em cada um
desses grupos de variaveis, para que fossem ponderados e sintetizados em
uma Unica camada raster. Ao final da etapa de processamento, obteve-se trés
raster, um para cada categoria. Na etapa de sintese, que consistiu na geracao
do mapa de potencial de instalacao de varejos alimenticios, a técnica AHP foi
executada entre as camadas raster geradas como resultado da etapa de
processamento (Figura 2).

Todos os procedimentos deste trabalho foram executados com uso de
softwares livres. Em relacdo a organizacdo do banco de dados, conversdes
entre tipos de vetores e operacoes entre arquivos raster, foi utilizado o QGIS
(QGIS DEVELOPMENT TEAM, 2009). Vetores de estrutura viaria foram
obtidos no portal Open Street Map (www.openstreetmap.org). Os enderecos
dos varejos alimenticios existentes no municipio foram geocodificados através
da extensdao MMQGIS (MINN, 2019). Para analise variografica e ajuste de
modelos espaciais de autocorrelacao foi utilizado o pacote gstat (PEBESMA,
2019), operacional em ambiente R (R CORE TEAM, 2017). Apds o ajuste dos
variogramas experimentais, a krigagem foi executada no software SAGA
(CONRAD et al., 2015). Para execugao da Analise Hierarquica de Processos
(AHP) utilizou-se a extensao Easy AHP (BILGIN, 2014), operacional em
ambiente QGIS.

Os procedimentos metodolégicos foram desenvolvidos a partir de Silva,
Montanher e Silva (2018). O desenvolvimento ocorreu principalmente na
forma como foi realizada a interpolacdo do conjunto de variaveis
sociodemograficas e na distribuicao dos pesos relativos para gera¢ao do mapa
sintese (Figura 2).

Neste estudo a krigagem ordinaria, utilizada para predi¢do da
superficie continua das variaveis R e M foi executada a partir da analise
variografica em ambiente R. A superficie continua da variavel H da categoria
sociodemografica, por nao apresentar dependéncia espacial, deixando de

atender aos pressupostos da krigagem, foi obtida através de regressao
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polinomial. A metodologia de interpolacdo aplicada aos dados

sociodemograficos sera detalhada na secio seguinte.

Figura 2 — Fluxograma metodolégico
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Fonte: Adaptada de Silva, Montanher e Silva (2018).
A categoria viaria compreende as vias primarias, secundarias e
terciarias, classificadas pelo portal Open Street Map

(www.openstreetmap.org). Os varejos alimenticios foram classificados
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conforme a Classificacdo Nacional de Atividades Economicas (CONCLA,
2019) em hipermercados, supermercados e minimercados, através de
consultas do CNPJ obtido no portal da Secretaria da Fazenda do Parana
(http://'www.fazenda.pr.gov.br), e geocodificados a partir do endereco.

A classificacdo utilizada (CONCLA, 2019) diferencia os varejos
alimenticios conforme tipos, baseado nos produtos vendidos e area de venda.
Os minimercados sdo definidos por area de venda inferior a 300 m?, os
supermercados apresentam area de venda entre 300 e 5.000 m? e os
hipermercados area de venda superior a 5.000 m?,

Para operacionalizacao entre as categorias selecionadas, optou-se pela
utilizacdo de dados raster obtidos por interpoladores espaciais, tais como a
krigagem ordinaria e a regressao polinomial. Como recomendado por
Sampaio (2012), o resultado de cada saida raster foi normalizado entre 0 e 1

para posterior geracao do mapa sintese ponderado pelo método AHP.

3.1 Interpolacao de variaveis sociodemograficas

Os dados dos setores censitarios representam os levantamentos
referentes a cada setor (feicao poligonal), sem qualquer diferenciacao interna
a cada unidade espacial. Para obtencao de superficies que apresentassem
variacao continua a partir dessa base de dados, foram extraidos os centroides
de cada setor (feigées pontuais), os quais mantiveram a tabela de atributos do
vetor poligonal. Posteriormente, os pontos foram utilizados em procedimentos
de interpolacdo. Existe uma ampla gama de interpoladores, em que uma
diferenciacao se baseia no uso de modelos deterministicos locais, globais, ou
modelos estatisticos locais e globais (DRUCK et al., 2004). A dltima classe
mencionada de interpoladores utiliza principios geoestatisticos, os quais
funcionam com base no conhecimento da dependéncia espacial dos valores de
uma determinada variavel aleatdoria, enquanto os interpoladores
deterministicos utilizam funcoes matematicas sem este principio (DRUCK et

al., 2004; YAMAMOTO e LANDIM, 2013).
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Para avaliagdo da autocorrelagao espacial dos dados, os variogramas
das trés variaveis utilizadas nesta pesquisa foram avaliados. No entanto, a
analise geoestatistica demanda uma série de pressupostos. Um desses
pressupostos se refere a distribuicao da variavel Z. A krigagem ordinaria pode
ser aplicada diretamente em dados com distribui¢gdo normal ou com
assimetria negativa, ao passo que variaveis que possuam assimetria positiva
(como uma distribuicdo lognormal) devem ser transformadas (YAMAMOTO e
LANDIM, 2013). A distribuigao das variaveis sociodemograficas foi avaliada
por meio de seus histogramas.

Foi necessario aplicar a transformacdo para as variaveis renda e
quantidade de moradores, enquanto a variavel razao entre homens e
mulheres apresentou uma boa aproximacio para uma distribuicado normal
sem qualquer modificacdo. A transformacido por logaritmo natural fez com
que os dados apresentassem forte assimetria negativa, por isso optou-se pela
transformacéo via raiz quadrada (Figura 3).

Ap6s a transformacido, para avaliacio do pressuposto de
estacionaridade (DRUCK et al., 2004), avaliou-se a distribuicdao dos dados
conforme as coordenadas UTM N e E (eixos X e Y). Observou-se que haviam
tendéncias a serem removidas anteriormente a analise via variograma. Todas
as trés variaveis foram ajustadas por meio de regressao polinomial, em que
foram adotados polinomios de terceira ordem. Apds a geracao da superficie de
tendéncia, foram obtidos os residuos por subtracao simples.

Com base na analise dos variogramas dos residuos (Figura 4) observou-
se que as variaveis R e M possuem dependéncia espacial, sendo estas tratadas
por meio de krigagem ordinaria, enquanto a variavel H nédo apresentou. Como
essa ultima variavel nao passou por transformacdo e nao apresentou
dependéncia espacial, sua superficie continua foi obtida diretamente por meio
do interpolador de regressao polinomial dos dados originais. Pelo fato de a
razao entre homens e mulheres (H) nao ter apresentado forte variabilidade e

um padrao relativamente simples, com maiores valores na regido central e
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menores nas bordas da area urbana, julgou-se adequado esse modelo

deterministico de efeito global.

Figura 3 — Histogramas das trés variaveis sociodemograficas (as variaveis renda e
quantidade de moradores passaram pela transformacio por raiz quadrada, enquanto a
variavel razio entre homens e mulheres nio apresenta fortes desvios em relacéo a

distribuigdo normal)
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Fonte: Elaborada pelos autores.

Figura 4 — Variogramas das varidveis sociodemograficas: renda (A), quantidade de
moradores (B) e razdo entre homens e mulheres (C) (as curvas apresentadas em A e B
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Adicionalmente, avaliou-se o pressuposto de isotropia das variaveis R

e M por meio de variogramas direcionais, em quatro diregoes: 0°, 45°, 90° e

135° (YAMAMOTO e LANDIM, 2013). Os variogramas nao apresentaram
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fortes padrées anisotropicos (Figura 5), embora para a variavel renda na
direcdo de 0° haja uma leve diminuicdo da semivariancia apés 4.000 m de
distancia. Isso deve explicar o comportamento do variograma geral desta
variavel, com diminui¢do da semivariancia a partir da mesma distancia

(Figura 4).

Figura 5 — Variogramas direcionais das variaveis renda (A) e quantidade de moradores (B)
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Fonte: Elaborada pelos autores.

Variograma (y)

No entanto, considerou-se que tais efeitos nio necessitavam de
tratamento, pois, apds a distancia de 4.000 m o niimero de pares utilizados
para o calculo da semivariancia diminui consideravelmente. Uma mudanca
de forma da funcao variograma também pode ser observada na variavel
quantidade de moradores (Figura 4B), com aumento da semivariancia a partir
de 4.000 m. Portanto, os modelos foram ajustados com as informacoes obtidas

até a distancia de 4.000 m.

Tabela 1 — Descrigdo dos modelos ajustados as variaveis renda (R) e quantidade de
moradores (M). A variavel h refere-se a distancia

Variavel Modelo Alcance | Pepita | Patamar Equacao ajustada

19.967 + 35.044-(1 .

vR ) 722 19.967 55.011 __h
Exponencial — e 722)

E— R
VM 528 17 31,4 17 + 14.4- (1 — e 528)
Fonte: Elaborada pelos autores.

Levando em conta uma boa aproximagdo ao atendimento dos
pressupostos geoestatisticos, a krigagem foi aplicada as variaveis R e M, cujos
modelos estao descritos na Tabela 1. A forma dos modelos pode ser observada
nas curvas ajustadas na Figura 4. Os arquivos raster resultantes da krigagem

1145

Rev. Bras. Cartogr., vol. 71, n. 4, outubro/dezembro, 2019. pp.1135-1155



foram somados as superficies de tendéncia (polinomios de terceira ordem) e o

ultimo passo foi a transformada inversa (Figura 6).

Figura 6 — Camadas raster interpoladas por krigagem das variaveis R e M
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Fonte: Elaborada pelos autores.

4 Resultados e discussao

Apesar de o procedimento de krigagem gerar uma superficie estimada
e suavizada do valor dos dados interpolados (JAKOB, 2016), o resultado desta
aplicacdo gera uma superficie matricial que possibilita operacoes entre
diferentes variaveis consideradas para a analise (CAMARA et al., 2001). No
caso deste estudo a operacionalizacao das variaveis e suas respectivas
categorias foram realizadas através do método AHP. O peso das variaveis
calculado através do método AHP para cada categoria é apresentado na
Tabela 2 e as superficies geradas a partir desta ponderagao nas Figuras 7, 8
e 9. O resultado dos pesos para o mapa sintese calculado entre as categorias
encontra-se na Tabela 3, o mapa sintese é apresentado na Figura 10.

Entre as categorias selecionadas para o estudo, a de maior relevancia
para elaboragao do mapa sintese é a sociodemografica, seguido por eixos
viarios e concorréncia. Felini (2017) encontra correlacao significativa entre
dados sociodemograficos e a existéncia de varejos alimenticios, destacando
renda e quantidade de moradores por domicilio. Moura (2006) também

observou essa relacao por meio de entrevistas in loco, porém, este ainda relata
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maior frequéncia de compras em supermercados das mulheres em relagao aos

homens.

Tabela 2 — Pesos atribuidos entre as categorias de variaveis pelo método AHP

Categoria Variavel Peso

R 0,458

Sociodemografia M 0,416

H 0,126

Primario 0,623

Eixos Viarios Secundério 0,239

Terciario 0,137

Hipermercados 0,122

Concorréncia Supermercados 0,648
Minimercados 0,23

Fonte: Elaborada pelos autores.

Os pesos AHP conferidos a categoria viaria (Figura 8) consideram
maior relevancia as vias primarias, seguido pelas secundarias e terciarias.
Grassi (2010) em analise qualitativa de locais para expansao de
supermercados, seleciona grandes avenidas como fator chave a sua
instalacao. Dentre as variaveis da categoria concorréncia, o maior peso foi
conferido aos  supermercados, hipermercados e  minimercados,

respectivamente.

Tabela 3 — Atribuicio dos pesos as categorias para elaboracdo do mapa sintese

Categoria Peso
Sociodemografia 0,581
Eixos viarios 0,309
Concorréncia 0,110

Fonte: Elaborada pelos autores.

Apesar de Parente e Kato (2001) apresentam em um estudo da area de
abrangéncia de cinco varejos alimenticios em Sao Paulo, optou-se por nao
estabelecer uma delimitacdo espacial da area de abrangéncia para cada tipo
de varejo alimenticio de Maringa, com base nos resultados do estudo citado,
como fez Grassi (2010). Isto ocorreu pois é esperado que cada cidade seja

caracterizada por dinamicas de consumo singulares em determinado tempo-
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espaco, o que implica na impossibilidade de generalizar modelos gerados em

lugares e tempos tao distintos.

Figura 7 - Superficie gerada pelo método AHP para a categoria sociodemografia

400000 408000

7413000

Sociodemografia
Dl
0,75
05
0,25

7406000

0 2.5 5km 0 )
o — Sistema de projegdo: UTM/22S|
Datum: WGS84

Fonte: Elaborada pelos autores.

Gregori e Link (2006) com semelhante objetivo, desenvolvem modelos
a partir da correlacao entre variaveis sociodemograficas e o faturamento por
setor censitario de determinada franquia. Como geralmente o faturamento é
um dado de acesso limitado, para garantir maior aplicacao e acessibilidade do
geomarketing, a metodologia proposta no presente trabalho se mostra
possivel em qualquer situacao.

Apesar da utilizacao de dados censitarios de 2010, Santos (1996, apud
Felini, 2017), considera que a estrutura espacial se altera em ritmo lento,
mantendo uma configuragdo territorial constante, apesar da possivel
alteracao dos valores dos dados. Esta caracteristica permite a utilizacao de
dados coletados em 2010 para geracao de mapa sintese em 2019. Apesar disso,

o 1deal é o uso de dados atualizados.
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Figura 8: Superficie gerada pelo método AHP para a categoria vias
400000 408000

7413000

7406000

—:| Sistema de projegdo: UTM/22S
Datum: WGS84

Fonte: Elaborada pelos autores.

Ainda que Grassi (2010) tenha obtido relativo sucesso ao propor locais
para instalacao de um novo supermercado em Porto Alegre/RS, a partir da
andalise qualitativa dos dados, questiona-se se foi possivel contemplar na
analise todas as areas da cidade. A partir da metodologia quantitativa do
presente trabalho, o resultado gerado considera todas as variaveis inseridas
na delimitacdo espacial de interesse (Figura 9). Dessa forma, ha ganhos
consideraveis de tempo e certeza de que o resultado apresentado abrange a
analise de todas as variaveis, por toda a area de estudo.

Além disso, como a metodologia empregada para atingir tal objetivo
depende apenas da entrada dos pesos relativos atribuidos no método AHP,
faz-se ainda possivel, utilizando o mesmo banco de dados, a geracdo de
produtos para instalacdo de minimercados ou hipermercados através da
atribuicdo de diferentes pesos as variaveis/categorias. KEssas alteragoes
estariam baseadas em literatura ja constatadas em Moura (2006), ou através
de uma analise espacial mais detalhada, a partir de Felini (2017). Outra
forma possivel seria através de questionarios aplicados in situ, que poderia
complementar a sintese através da informacao da localizagao do consumidor

com a simples questdao: “Costuma vir de casa ou do trabalho para o
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supermercado?”’, aproximando-se do estudo realizado por Gregori e Link
(2006), que considera a populacido trabalhadora (diurna) e a populacio

residente.

Figura 9 - Superficie gerada pelo método AHP para a categoria concorréncia
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Fonte: Elaborada pelos autores.

E importante frisar que os resultados das analises espaciais
apresentadas neste artigo referem-se aos dados obtidos por meio do censo de
2010, ou seja, encontram-se desatualizados. Um dos problemas decorrentes
disso é que a atual analise desconsidera novos bairros que surgiram no
periodo. Ao se observar a Figura 10, pode-se notar que alguns bairros nao
foram incluidos na area de estudo, justamente por serem bairros que
surgiram apods o ultimo censo demografico. A tunica ressalva é para a area
localizada a leste da area de estudo, cujos bairros pertencem a outro municipio
(Sarandi).

Uma sugestao para analises futuras é que a metodologia apresentada
neste artigo seja aplicada para os dados do préoximo censo. Isso permitiria
uma avaliacdo atualizada da disposi¢cdo espacial da potencialidade para
instalagdo de novos mercados, bem como a avaliagdo desse potencial em

regides da cidade que nao foram incluidas nesta pesquisa. Por ultimo, ainda
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seria recomendada a comparacao, onde possivel, das variaveis-sintese de 2010
e do préximo censo, o que permitiria a observacao de possiveis tendéncias
espaciais de mudancas no perfil consumidor em escala intraurbana. O
noroeste do municipio também é apontado como uma regido de alto potencial

para instalagao de varejos alimenticios.

Figura 10 — Mapa sintese do potencial de instalac¢ido de varejo alimenticio
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Fonte: Elaborada pelos autores.

5 Conclusoes

O mapeamento de sintese permite inferir que o potencial para
instalacao de novos varejos alimenticios se concentra na regiao central da
cidade dado a relevancia da variavel renda, observado tanto através do
método da interpolacao por krigagem como na realidade urbana.

Além da distribuicdo com sentido centro-periferia, outras duas
manchas de alto potencial para instalacdo foram identificadas, as quais

diferem desse padrao espacial geral da cidade. Uma no setor leste da cidade,
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onde a quantidade de moradores é alta e o fator de concorréncia é baixo. E a
outra no setor noroeste, onde renda e quantidade de moradores sao
expressivas. Outras variagbes espacials menores existem, mas com menor
Iintensidade.

Por fim, é importante frisar que o mapeamento de sintese apresenta a
variacao espacial do potencial para instalacdo de novos varejos alimenticios,
sem a especificacao de qual tipo. As caracteristicas sociodemograficas de cada
bairro, bem como o custo do aluguel/aquisicdo do imédvel, irdo determinar

quais tipos de varejo atendem a demanda local.
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